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뇌졸중은�세계�사망률 �위�질환으로�연간�사망자�수가 ���만명에�이르고, 고령화�사회로�환자�수도�늘어나고�있습니다.[�]

성인 ��명�중 �명이�뇌졸중�환자이며�해마다�국내에서 ��만 ����명의�신규�뇌졸중�환자가�발생하는�것으로�알려져�있습

니다.[�] 뇌�손상이�병행되는�뇌졸중은�환자�수만�전�세계적으로 �천만�명�정도로�추산되고, 이로인한�경제적�손실은�국내의

경우에만�매년 �조원이�상회하고�있으며, 이에�따른�뇌졸중�치료제�시장은�연간 ��조원�이상의�규모로�추정되고�있습니다.[�]

이러한�고위험�다빈도�질환인�뇌졸중은�그림 �-�과�같이�뇌혈관의�파열에�의해�발생한�뇌출혈과�뇌혈관이�막혀서�발생하는

뇌경색이�있는데, 국내에서는�뇌졸중�환자�중�뇌출혈이 ��% 정도이며�뇌경색이 ��% 정도�입니다.[�,�,�] 뇌졸중은�무엇보다도

빠른�진단과�정확한�치료가�중요한�질환입니다.

뇌출혈은�외부�충격이나�뇌동맥류�파열, 뇌혈관의�노화�등�다양한�원인으로�인해�뇌내�혹은�뇌막에서�출혈이�발생하는

것을�뜻합니다. 뇌출혈은�뇌경색과�달리�갑자기�증상이�나타나며, 짧은�시간�안에�급격하게�상태가�악화되기�때문에�빠른

진단�및�수술이�필요합니다. 또한�외부�충격이나�뇌동맥류�파열로�인한�극심한�출혈이�아닌�다른�요인으로�인해�발생한

극소�출혈�경우�초기에�검출하여�치료하지�못하면�출혈이�지속되어�뇌에�심각한�손상을�주게�될�수�있습니다.

본�솔루션은�인공지능�기반으로�입력�받은�환자의�뇌CT(Computed Tomography) 영상으로부터�뇌출혈�유무�분류�및

뇌출혈�영역을�검출하여�제공합니다. 본�솔루션은�총 �가지의�뇌출혈�하위�유형의�데이터셋; EDH(Epidural Hemorrhage),

SDH(Subdural Hemorrhage), ICH(Intracerebral Hemorrhage), IVH(Intraventricular Hemorrhage), SAH(Subarachnoid

Hemorrhage)으로�학습되어�외부�충격으로�인한�극심한�출혈�및�뇌동맥류�파열에�의한�출혈�그리고�극소�출혈�등�다양한

출혈에�대한�분류�및�검출이�가능하며, 응급�상황에서�빠르게�진단을�보조하기�위해�뇌 CT �� Slice기준�평균 ��s 내에

분석�결과를�제공합니다. (권장�사양�내�기준)
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[요약] �D CT 데이터에�대해 RADNet(Recurrent Attention DenseNet) 모델을�구현�및�학습�진행. 기존의�모델
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[요약] 뇌 CT 영상에서�각 Hounsfield Unit 값�범위에�따라�영상에서�얻을�수�있는�정보에�관한�연구. 해당�값을�바탕

으로 Brain Window, Stroke Window, Soft Tissue Window, Bone Window를�모델�학습�데이터셋으로�사용.
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